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- Erkenntnis aus Kognitionswissenschaften (Barsalou, 2008; Louwerse, 2011):
Bedeutungsreprasentation des menschlichen Gehirns basiert nicht nur auf
linguistischer Exposition, sondern auch auf dem Wahrnehmungssystem und

der Sensomotorik

- Versuch, Bedeutungsreprasentation des Gehirns computergestiitzt zu modellieren

—> Erstellung eines multi-modalen Modells
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- Anwendung arithmetischer Operationen auf Vektoren
- Berechnung von Ahnlichkeiten zwischen Wértern und Phrasen

- Idee: Ahnlichkeit bei wortlichen Ausdriicke héher, bei Metaphern
niedriger

— bei wortlichen Ausdriicken: beide Worter in gleicher Doméne
- bei Metaphern: Worter in unterschiedlicher Domane
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* PHRASCOS1: cos(phrase — word,, word,)
* PHRASCOS2: cos(phrase - word,, word,)
* PHRASCOS3: cos(phrase, word,+word,)
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Verwendung fur Evaluation:

¥ Mohammad et al. (MOH)[2016]
basiert auf WordNet, Metaphern manuell annotiert

¥ Tsvetkov et al. (TSV)[2014]
basiert auf TenTen Web Corpus, Metaphern manuell annotiert
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Verb-Subjekt

Breathe person

Breathe wine

Verb-Objekt

Boost voltage

Boost economy

Modifizierer-Nomen

Foggy night
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Google Images Search: “foggy night”

1920 x 1080
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Google Images Search: “foggy brain”

Q 12 Strategies

o Blast Brain Foq

= Drink Water with Lemon or Lime
* Use Essential Oils
* Movement Surges
« Rosemary and Fennel
* Use a Wobble Board
* Sit Tall and Bresthe Deop
« Barefoot Walking
« Cold Showers
« Toke & Power Nap
ack on Dark Chocolate
t Mealthy Sun Exposure
« Listan to Music

HEALTHYPLACE.COM DRrJOCKERS

fuzzy thinking ... Does your brain feel "foqgy ... My Brain is Foggy: What is Brain Foqg ... Top 12 Strategies to Blast Bra Brain Fog? Causes, Solutions And Can ..

LEFT & RIGHT

Bran Weakness

How to treat
a fuzzy brain?

Sverpionn of &
Righ Beain Weaknes

Cures for a Fuzzy or Foggy Brain ...

Brain Fog Causes: How To Beat Fogqy ...
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wwp Early Fusion

- Gemeinsames
Lernen der uni-
modalen Modelle

-hier nicht
behandelt

@ Middle Fusion

- Getrenntes Lernen
der uni-modalen
Modelle

- Konkatenieren der
Vektoren

- Anwendung der
arithmetischen
Operationen auf
konkatenierten
Vektoren

‘ Late Fusion

- Getrenntes Lernen
der uni-modalen
Modelle

- Getrennte
Anwendung der
arithmetischen
Operationen

- Anschlielend:
Errechnung der
Mittelwerte
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Die Fusionsstrategien

Basisoperationen

WORDCOS und WORDPHRAS1

Kombinationen

W Middle Fusion . Late Fusion
WORDMID WORDLATE

PHRASMID PHRASLATE
MIXLATE



Resultate

Features Method P R F1 Features Method P R F1
Linguistic  WorDpCos  0.67 0.76 0.71 Linguistic  WorDCos  0.73 080 0.76
PHRASCOSs] 038 094 0.54 PHRASCoOs1 043 096 0.57
Visual WorDCoOs 049 097 0.65 Visual WorDCos  0.50 095 0.66
PHrRASCos1l 056 0.79 0.66 PHRASCos1 0.60 091 0.73
Multimodal WORDMID 056 086 0.68 Multimodal WORDMID 0.59 085 0.70
PHRASMID 044 093 0.59 PHRASMID 054 093 0.68
WORDLATE 049 096 0.65 WORDLATE 0.69 0.72 0.70
PHRASLATE 041 092 0.57 PHRASLATE 0.50 1.00 067
MIXLATE 0.65 087 0.75 MIXLATE 0.67 096 0.79
Table 1: System performance on Mohammad et al.  dataset Table 2: System performance on Tsvetkov et al. test set (TSV-

(MOH) in terms of precision (P), recall (R) and F-score (F'1) TEST) in terms of precision (P), recall (R) and F-score (F'1)
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Fazit

- erste Methode zur Metaphererkennung mit visuellen Features
- ressourcen-unabhangig (da Wissen automatisiert

extrahiert wurde)

- erzielt bessere Performance als rein linguistische Modelle

Mégliche weitere Forschungsfragen:
- Erweiterung des Modells mit Videomaterial, um Verben besser zu

erfassen

Kritik:

- Angabe der Google Images ware interessant, damit Nachvollziehbarkeit gewahrleistet ist



Danke fur Eure Aufmerksamkeit!
Gibt es Fragen?
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