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Vorstellung



Hello World

• Wer sind wir?

• {kreutzer, hitschler} at cl.uni-heidelberg.de

• Vorlesung, Referate: Julia

• Übung, Projekte: Julian

• Sprechstunde: Julia Di 16-17, Julian Do 11-12, R 107

• Wer seid ihr?

• BA, MA, ...

• CL, ...
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Kursinhalt

Einführung in Architekturen und Anwendungen von Neuronalen

Netzen für NLP

• Was sind (tiefe) Neuronale Netze?

• Warum können sie erfolgreich für NLP eingesetzt werden?

• Welche Architekturen eignen sich für welche Aufgaben?

• Welche Herausforderungen gibt es?
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Ziel des Kurses

Nach diesem Kurs solltet ihr

• grundlegende Architekturen von Künstlichen Neuronalen Netzen

kennen

• die Techniken zum Training dieser Netze verstanden haben

• (einfache) Modelle für NLP-Anwendungen implementieren und

trainieren können
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Abbildung 1: Deep Learning, Quelle
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http://i.imgur.com/ZfkhOt4.png?1


Aufbau des Kurses



VL - Übung - Seminar - Projekte

Zwei Teile:

1. Vorlesung & Übung

25.10.16 - 13.12.16

2. Seminar & Projekte

20.12.16 - 02.02.17

Termine:

Di, 14:15 - 15:45, INF 325, SR 24

Do, 09:15 - 10:45, INF 346, SR 10
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Material

• Kursthemen: Kursseite, Wikiseite

• Literatur:

• [Goldberg, 2015]

• [Cho, 2015]

• Online-Kurs: [Socher, 2016]
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http://www.cl.uni-heidelberg.de/courses/ws16/neuralnetworks/
https://wiki.cl.uni-heidelberg.de/foswiki/bin/view/Main/Courses/NeuralNetworks:ArchitecturesAndApplicationsForNLPWiSe16
http://arxiv.org/abs/1510.00726
http://arxiv.org/pdf/1511.07916
http://cs224d.stanford.edu/


Scheinerwerb



Leistungsnachweise

• regelmäßige Teilnahme an VL und Übung (verpflichtend!)

• alle Übungsblätter bearbeiten

• Referat oder Implementierungsprojekt

• wöchentliche Fragen im Seminarteil

Commitment! im LSF und im Kurs
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Übungsaufgaben

• 4 theoretische Übungen

• mathematische Voraussetzungen für das Verständnis von NNs

• 2 praktische Übungen

• Implementierung in Python, Theano, Tensorflow

• installiert auf last

• alle Übungsaufgaben müssen selbst substantiell bearbeitet

werden

• Abgabefristen sind einzuhalten

• gegenseitige Hilfe ist erwünscht und erlaubt

• Übungsaufgaben werden korrigiert, aber nicht benotet

10



Implementierungsprojekte

• Alternative zu Referaten

• keine Gruppenarbeit (Ausnahmen bitte frühzeitig absprechen)

• Umfang:

• Implementierung

• einfaches trainierbares NN für Klassifikationsproblem (nur eigener

Code, ohne Verwendung eines Frameworks) oder

• mäßig komplexes NN für Sequenzklassifikation oder probabilistische

Sequenzmodellierung (unter Verwendung eines Frameworks)

• Dokumentation

• Ab dem 22.12. sind fünf Übungstermine ganz der gemeinsamen

Arbeit an den Projekten gewidmet

• Abgabetermin: 31.3.2017, 23:59

• Weitere Details in der ersten Übungssitzung (Donnerstag)
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Referate

• per E-Mail bis Fr, 28. 10. 2 präferierte Paper auswählen

• Proseminar kürzere (+), Hauptseminar komplexere Paper (++)

• evtl. zu zweit, je nach Anzahl der Interessenten

• Vorbesprechung mind. 1 Woche vor Präsentation mit Folien

• bei Fragen während der Vorbereitung: Sprechstunde / E-mail

• max. 45min Zeit für Referat, Fragen & Diskussion
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Referate – Wichtig!

• verständliche Einführung in die Problematik der Arbeit geben

• selbst gewählten Schwerpunkt setzen

• Zeit dementsprechend einteilen

• Annahmen, Methodik, Schlussfolgerungen der Arbeit

hinterfragen

• Folien nach dem Vortrag im Wiki hochladen
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Referatsthemen i

Vorläufiger Plan:

20.12. NN mit Struktur

Tree-LSTM (Lutz Büch) [Tai et al., 2015]

Recursive Autoencoders (++) [Socher et al., 2011]

10.01. Erweiterungen für RNNs

Adaptive Computation Time (++) [Graves, 2016]

Larger Context (++) [Wang and Cho, 2016]
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https://arxiv.org/pdf/1503.00075v3.pdf
http://nlp.stanford.edu/pubs/SocherHuangPenningtonNgManning_NIPS2011.pdf
https://arxiv.org/pdf/1603.08983v4.pdf
https://www.aclweb.org/anthology/P/P16/P16-1125.pdf


Referatsthemen ii

17.01. Natural Language Understanding

Text Classification (+) [Zhang et al., 2015]

Neural Conversational Model (+) [Vinyals and Le, 2015]

24.01. Convolutional and Recurrent Neural Networks

Relation Classification (+) [Vu et al., 2016]

Neural Machine Translation with character-level decoder (++)

[Chung et al., 2016]

31.01. Erweiterungen für Seq2Seq

Hybrid Neural Machine Translation (++)

[Luong and Manning, 2016]

Copy Mechanism (++) [Gu et al., 2016]
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https://papers.nips.cc/paper/5782-character-level-convolutional-networks-for-text-classification.pdf
https://arxiv.org/pdf/1506.05869.pdf
http://www.aclweb.org/anthology/N16-1065
http://www.aclweb.org/anthology/P16-1160
http://www.aclweb.org/anthology/P16-1100
http://www.aclweb.org/anthology/P16-1154


Fragen

• mindestens eines der Paper für jede Woche lesen

• 3 Fragen bis montags vor dem Referat per E-Mail an Julia

• können auch Anmerkungen, Kritikpunkte, Ideen sein
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